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ABSTRACT

Indonesia has abundant biodiversity, one of which is medicinal plants used by the
community for traditional medicine. Rokan Hulu Regency is known as an area with many
types of medicinal plants with potential for development. However, the manual process of
identifying medicinal plants still has limitations, such as requiring a long time, special
skills, and being prone to errors. Therefore, a technology-based approach is needed to
support the process of classifying medicinal plants to be faster and more accurate. This
study applies the transfer learning-based MobileNetV2 architecture to classify medicinal
plants through leaf images. The dataset used consists of 1,000 images of 10 types of
medicinal plants, which are divided into 80% training data and 20% test data. The
implementation was carried out using Python with the help of TensorFlow and Keras on
the Google Colaboratory platform. Model performance evaluation was carried out using
a confusion matrix, accuracy, precision, recall, and Fl-score. The results show that
MobileNetV2 is able to classify medicinal plants with high accuracy and stable
performance. The developed system is expected to assist the community and researchers in
identifying medicinal plants quickly and consistently, while supporting the preservation of

local knowledge in Rokan Hulu Regency.

Keywords : Medicinal Plants, Leaf Image, MobileNetV?2, Transfer Learning,
Classification
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ABSTRAK

Indonesia memiliki keanekaragaman hayati yang melimpah, salah satunya adalah tanaman
obat yang dimanfaatkan masyarakat untuk pengobatan tradisional. Kabupaten Rokan Hulu
dikenal sebagai daerah dengan banyak jenis tanaman obat yang berpotensi untuk
dikembangkan. Namun, proses identifikasi tanaman obat secara manual masih memiliki
keterbatasan, seperti membutuhkan waktu yang lama, keterampilan khusus, dan rawan
kesalahan. Oleh karena itu, diperlukan pendekatan berbasis teknologi untuk mendukung
proses klasifikasi tanaman obat agar lebih cepat dan akurat. Penelitian ini menerapkan
arsitektur MobileNetV2 berbasis transfer learning untuk klasifikasi tanaman obat melalui
citra daun. Dataset yang digunakan terdiri dari 1.000 gambar dari 10 jenis tanaman obat,
yang dibagi menjadi data latih sebesar 80% dan data uji sebesar 20%. Implementasi
dilakukan menggunakan Python dengan bantuan TensorFlow dan Keras pada platform
Google Colaboratory. Evaluasi kinerja model dilakukan dengan confusion matrix, akurasi,
presisi, recall, dan F1-score. Hasil penelitian menunjukkan bahwa MobileNetV2 mampu
melakukan klasifikasi tanaman obat dengan akurasi tinggi dan performa yang stabil. Sistem
yang dikembangkan diharapkan dapat membantu masyarakat maupun peneliti dalam
mengidentifikasi tanaman obat secara cepat dan konsisten, sekaligus mendukung

pelestarian pengetahuan lokal di Kabupaten Rokan Hulu.

Kata Kunci : Tanaman Obat, Citra Daun, MobileNetV2, Transfer Learning,
Klasifikasi
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