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ABSTRAK

Presiden Indonesia saat ini telah memegang jabatan selama 2 periode secara
berturut — turut yang mana pada dasarnya peraturan untuk menjadi calon presiden
sudah tidak bisa mencalonkan kembali menjadi presiden, dalam hal itu banyak
lembaga survei yang telah mengeluarkan beberapa tokoh yang memiliki
elektabilitas untuk bisa menjadi calon presiden, dari hal tersebut juga banyak
warganet menyampaikan pendapat, maka kesimpulan mengenai sentimen
masyarakat terhadap semua tokoh bakal calon presiden tersebut menggunakan
metode naive bayes dan perhitungan skor sentimen dengan harapan dari penelitian
ini bisa memberikan bahan referensi kepada masyarakat dalam memilih presiden di
pilpres yang akan datang. Analisis sentimen adalah proses menentukan sentimen
dan mengelompokkan polaritas teks dalam dokumen atau kalimat sehingga kategori
dapat ditentukan sebagai sentimen positif, negatif, netral. Jejaring sosial seperti
Twitter, umumnya digunakan dalam analisis sentimen untuk menentukan persepsi.
Dari hasil pengujian akurasi yang dilakukan terhadap 750 data training dan 250
data testing diperoleh tingkat akurasi sebesar 45,6 %, dan aplikasi ini mampu
mengetahui hasil komentar dari Nilai Probabilitas tertinggi dari data testing “Harus
kah percaya tidak akan sampai terjadi permufakatan capres cawapres” yaitu sebesar
0,023409 pada P(uji|negatif) sehingga komentar tersebut diklasifikasikan ke dalam
kelas “Negatif”. Berdasarkan hasil pengujian diketahui bahwa implementasi
metode naive bayes melakukan pengklasifikasian data tweet kategori kelas sudah
baik.

Kata kunci : Calon Presiden, Naive Bayes, Analisis Sentimen,
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ABSTRACT

The current President of Indonesia has held office for 2 consecutive terms, where
basically the rules for becoming a presidential candidate are no longer able to run
for president again, in this case many survey institutions have issued several figures
who have the electability to become a presidential candidate. , from this, many
netizens also expressed their opinions, so the conclusions regarding public
sentiment towards all the presidential candidate figures used the naive Bayes
method and sentiment score calculations with the hope that this research could
provide reference material for the public in choosing president in the upcoming
presidential election. Sentiment analysis is the process of determining sentiment
and grouping the polarity of text in a document or sentence so that categories can
be determined as positive, negative, neutral sentiment. Social networks such as
Twitter, are commonly used in sentiment analysis to determine perceptions. From
the results of accuracy testing carried out on 750 training data and 250 testing
data, an accuracy level of 45.6% was obtained, and this application was able to
determine the results of comments from the highest probability value from the
testing data "Do you have to believe that there will be no agreement between
presidential and vice presidential candidates” namely of 0.023409 in
P(test|negative) so that the comment is classified into the "Negative™ class. Based
on the test results, it is known that the implementation of the Naive Bayes method
for classifying tweet data in class categories is good.

Keywords : Presidential Candidates, Naive Bayes, Sentiment Analysis
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1. Flowchart

DAFTAR SIMBOL

No

Simbol

Nama

Keterangan

Flow Direction

Digunakan untuk
menghubungkan antar

simbol (connection)

Terminator

Untuk memulai (start)
atau akhir (end) dari
suatu kegiatan.

Processing

Simbol yang digunakan
untuk pemrosesan suatu

kegiatan.

Decision

Pemilihan proses
berdasarkan kondisi

yang ada.

Input-Output

Simbol yang
menyatakan input dan

output data.

Dokumen

Simbol yang
menyatakan input dan
output yang berasal dari
dokumen/hardfile

berupa lembaran.

J UQoUC

Database

Simbol yang
menyatakan database

sistem.
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Manual
Operation

Menggambarkan pengolahan
yang tidak di lakukan
komputer

_J
N

Offline Storage

Simbol yang menjelaskan
bahwa data akan di simpan

2. Simbol Use Case

No Simbol Nama Deskripsi
Menggambarkan proses/
1. Case kegiatan yang dapat dilakukan
oleh actor
Menggambarkan
entitas/subyek yang dapat
2. Aktor melakukan suatu proses
-END1  -END2 Relasi antara case dengan
3. > Relation aktor ataupun case deangan
x * case lain.
3. Simbol Statistic Diagram
No Simbol Nama Deskripsi
Class Menggambarkan proses/
1. Class kegiatan yang dapat dilakukan
oleh aktor
-End3 -End4
«— Menggambarkan  hubungan
2. | A > Relation komponen-komponen
End1 end2 didalam static diagram
Association Class
Class yang terbentuk dari
3. Association hubungan antara dua buah
Class class.
* : *
-Endl_ -End?2
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4. Simbol Sequence Diagram

No | Simbol Nama Deskripsi
. Menggambarkan pOS-pos
1. Objek Objek obyek yang pengirim dan
penerima message
Message Menggambarkan aliran pesan
2. Message Massage yang dikirim oleh pos-pos
D obyek.
5. Activity Diagram
No | Simbol Nama Deskipsi

Action State

Menggambarkan keadaan dari
suatu elemen dalam suatu aliran
aktifitas.

Menggambarkan kondisi suatu
elemen.

1. ActionState
e

2. State
Menggambarkan aliran aktifitas
3. Control Flow | dari suatu elemen ke elemen lain.
................... >
Menggambarkan titik awal
4. ‘ Initial State | siklus hidup suatu elemen.
Menggambarkan titik akhir yang
5 @ Final State | menjadi kondisi akhir suatu

elemen.

XXi




